Elogios ao Guia do Python para Data Science,
traducao da segunda edi¢ao

Existem muitos livros sobre data science disponiveis, mas a obra de Jake
VanderPlas é excepcional. Ele trata de um assunto muito amplo e complexo
dividindo-o de forma didatica, com boa escrita e exercicios que fazem

vocé aplicar os conceitos rapidamente.

— Celeste Stinger, Site Reliability Engineer (SRE).

A experiéncia e a paixdo que Jake VanderPlas mostra aorepassar seu conhecimento sao
inegaveis. Esta edigdo recém-atualizada d4 exemplos claros.€ simples.que o ajudardo a
se preparar e usar ferramentas essenciais para data science e aprendizado de maquina.

Se estiver pronto para se aprofundar nas principais técnicas de ferramentas Python

para ter insights a partir dos seus dados, entdo este livro é para vocé.

—/Anne Bonner, fundadora e CEO, Content Simplicity

O Guia do Python para Data Science é uma das minhas principais recomendagdes para
estudantes da'drea hd anos. A segunda edigdo consegue melhorar um livro
que ja é muito bom e completo, com notebooks Jupyter interessantes e que permitem

executar suas receitas durante a leitura.

— Noah Gift, Executive in Residence (EIR) da Universidade Duke
e fundador do Pragmatic AI Labs

Esta versao atualizada é uma 6tima introdugéo as bibliotecas que fazem do Python
uma excelente linguagem para data science e programagao cientifica, sendo

apresentadas de maneira acessivel e com 6timos exemplos ao longo de todo o livro.

— Allen Downey, autor de Pense em Python e Think Bayes



O Guia do Python para Data Science é 6timo para leitores em processo de
aprendizado em data science. Os exemplos praticos sio completos e escritos
de forma acessivel, garantindo o aprendizado do leitor sobre como armazenar,

manipular e obter insights a partir de um conjunto de dados.

— William Jamir Silva, engenheiro de software sénior, Adjust GmbH

Jake VanderPlas tem um histdrico de desmembrar os principais conceitos e ferramentas
de Python para os alunos de data science, e na segunda edi¢ido do Guia do Python para
Data Science ele cumpriu seu objetivo mais uma vez. Neste livro, ele fornece uma visao

geral de todas as ferramentas necessarias para comegar, além de algumas explicacoes

do funcionamento interno das coisas, fazendo tudo isso de forma muito acessivel.

— Jackie Kazil, criadora do driver MesaLibrary e lider em data science
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Prefacio

0 Que E Data Science?

Este é um livro sobre fazer data science com Python, o que nos traz imediata-
mente a seguinte questdo: o que é data science? Essa éuma defini¢do surpreen-
dentemente dificil de estabelecer, sobretudo ao considerarmos a abrangéncia do
termo nos dias atuais. Os criticos mais incansaveis ja.desdenharam do termo
como um rétulo supérfluo (afinal, qual ciéncia ndo gira em torno de dados?)
ou como um mero jargdo, que so existe para preencher o curriculo e chamar a
atengdo de recrutadores excessivamente cautelosos.

Na minha opinido, nessas criticas falta.uma consideracdo importante. Data
science, apesar da primeira impressao como apenas a “moda da vez”, talvez seja
o melhor rétulo a disposi¢aoparao conjuntoe interdisciplinar de habilidades que
tem se tornado cada vez mais importante em muitas aplicagdes, tanto no 4mbito
do setor quanto no académico. A chave aqui é justamente a interdisciplinarida-
de: para mim, a melhor defini¢do de data science foi muito bem ilustrada pelo
Diagrama de Venn do Data Science criado por Drew Conway e publicado pela
primeira vezéem seu blog, em setembro de 2010 (Figura P-1).

Embora alguns titulos das interse¢des possam parecer um pouco irdnicos, o
diagrama captura a esséncia do que as pessoas pensam ao ouvir falar em “data
science™ um'assunto interdisciplinar em esséncia. Data science é composto por
trés areas distintas que se sobrepdem: as habilidades de um estatistico que sabe
como modelar e resumir os conjuntos de dados (que estdo se tornando cada vez
maiores); as habilidades de um cientista da computagdo que pode desenvolver e
usar algoritmos para armazenar, processar e visualizar esses dados de forma efi-
ciente; e o conhecimento do dominio — o que geralmente pensamos como o trei-
namento “classico” em determinado assunto — necessario tanto para formular
as perguntas certas quanto para colocar as respostas em um contexto adequado.

Com isso em mente, peco que vocé ndo pense em data science como um novo
dominio do conhecimento a ser compreendido, mas um novo conjunto de habi-
lidades que vocé pode aplicar dentro da sua area de conhecimento atual. Crian-
do um relatdrio sobre os resultados das tltimas elei¢des, realizando previsoes
a respeito das devolugdes do estoque, otimizando cliques em anuncios online,
identificando micro-organismos em fotos de microscépios, buscando novas





